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INTRODUCCIÓN Y O B J E T I VO S

Frente a los retos de mitigación de carbono atmosférico y la reducción de emisiones de gases efecto invernadero, se 

presenta la oportunidad a los agricultores de percibir incentivos económicos por implementar prácticas beneficiosas para 

la captura de carbono y la reducción de emisiones. 

En este contexto, se propone un modelo predictivo de carbono orgánico en el suelo que permita establecer líneas base 

para hacer accesible la entrada a mercados voluntarios de carbono mediante metodologías mixtas, utilizando datos 

combinados de fuentes provenientes de sensores remotos y de campo, aplicando diversos algoritmos IA para el cálculo de 

las predicciones. Para el entrenamiento y la validación se cuenta con los datos del proyecto LUCAS (2018) para Andalucía.

ME T O D O LO GÍA

Discusión y Resultados

• Los resultados comparados de los diferentes modelos son similares a los de 

otros modelos de predicción de carbono en suelo existentes en la 

bibliografía.

• El tipo de cultivo y su manejo particular influyen en el carbono orgánico 

contenido en el suelo. En próximas versiones del moldeo se ofrecerán 

resultados por tipos de cultivos y condiciones agroclimáticas.

• En próximas versiones se incorporarán preprocesamientos, como el 

«Análisis de Componentes principales», entre otros.

• El aporte de más datos y más actualizados sobre el muestreo permitirá 

generar modelos mejor adaptados a la evolución de carbono en el suelo 

andaluz.

Análisis Correlación Variables

Entrenamiento de Modelos

Validación Cruzada

R E S U LTA DOS Y  D I S C USIÓ N

MODELO RMSE R²

Random Forest 16,69489 0,3250861

Gradient Boosting 17,04703 0,2881658

SVM 16,54521 0,4010690

Linear Moder 16,62047 0,3067102

Cubist 16,59484 0,3382424
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Fuente de Datos
- Temperatura

- Precipitación

- NDVI, NDWI

- Topografía

- Textura

- Densidad aparente

- PAC

- LUCAS 2018
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